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Convencao de Viena (1988), ONU cria GAFI/FATF - Grupo de Acao Financeira
contra a Lavagem de Dinheiro e o Financiamento ao Terrorismo
Identificar os riscos e desenvolver politicas e coordenacao domeéstica;
Combater a lavagem de dinheiro, o financiamento do terrorismo e da proliferacao;
Aplicar medidas preventivas para o setor financeiro e outros setores designados;

Estabelecer poderes e responsabilidades para as autoridades competentes e outras
medidas institucionais;

Aumentar a transparéncia e disponibilidade das informacoes sobre propriedade de
pessoas juridicas e de outras estruturas juridicas; e

Facilitar a cooperacao internacional.




Lei de Lavagem de Dinheiro (Capitais) — 1998

COAF - Conselho de Controle de Atividades Financeiras
Receber, examinar e identificar as ocorréncias suspeitas de atividades ilicitas;

Comunicar as autoridades competentes para a instauracao dos procedimentos
cabiveis;

Coordenar e propor mecanismos de cooperacao e de troca de informacoes que
viabilizem o combate a ocultacao ou dissimulacao de bens, direitos e valores;

Disciplinar e aplicar penas administrativas; e

Regular os setores econémicos para os quais nao haja érgao regulador ou
fiscalizador proprio.




COMUNICACOES DO SFN AO Coaf

As operacdes em espécie
de valor igual ou superior a
RS50 mil precisam ter a
finalidade registrada.
Saques ou pagamentos a
partir deste valor precisam
ser comunicados as
intituicdes Financeiras com
3 dias de antecedéncia.

llustracdo: COAF — Banco Central do Brasil
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1.A empresa X1 Fomento Mercantil Ltda, sediada em Brasilia/DF, atuante no rame de
administracdo de conséreios; com capital social de~R$ 100.000,00, foi objeto-de comunicacbes de-
operacdes financeiras de que trata a Lei 9.613/98. Desde 02/12/2013, figuram como sécios
Fulano da Silva e Maria Beltrana, que até margo de 2014, eram funcionarios da empresa Contan
Logistica Ltda, com rendas mensais de R$ 1.836,00 e R$ 1.522,00, respectivamente.

1.1. Conforme o comunicante, a X1 Fomento Mercantil Ltda movimeﬁtou, entre 01/09/2014 e
15/10/2014, o total de R$ 35.052.870,00, na conta corrente n® 12345, agéncia n® 5234, do Banco
Financeiro S.A., da cidade de Taguatinga/DF.

1.1.1. Os créditos somaram R$ 17.570.373,00, provenientes de 339 TEDs é transferéncias entre
contas, que tiveram como principais remetentes identificados: |

.R$4.411.827,00 - Auto Posto 1 Ltda
.R$4.300.049,00 - Auto Posto 5 Ltda
.R$ 3.655.000,00 - Auto Posto 2 Ltda
.R$ 3.124.624,00 - Auto Posto 4 Ltda
.R$ 1.963.150,00 - Auto Posto 3 Ltda

1.1.2. Os déhitos no mesmo periodo totalizaram R$ 17.482.497,00, dos quais R$ 49.712,00,
utilizados para pagamentos diversos, R$ 100.000,00 sacados em espécie por Fabiana Siqueira e R$
17.329.785,00, destinados para quitacdo de 178 TEDs e transferéncias entre contas, dos quais foram
identificados os seguintes principais beneficiarios:

« 8.572.000,00 - Logs Distribuidora de Petréleo Ltda
« 8.331.317,00 - Logs Logistica e Servicos Ltda

1.2. Amovimentacéo suspeita baseou-se nos seguintes enquadramentos:

« movimentacéo de recursos incompativel com o patriménio, a atividade econémica ou a ocupacéo profissional ea
capacidade financeira da cliente; Banco Central do Brasil - Carta-Circularn® 3.542, art. 1° .
* recebimento de recursos com imediata compra de instrumentos para a realizacdo de pagamentos ou de
transferéncias a terceiros, sem justificativa; Banco Central do Brasil - Carta-Circular n® 3.542, art. 1°
exis la de contas que sentem créditos e débitos com a utilizacdo de instrumentos de transferéneia de
recursos nao cara cos para a ocupacdo ou o ramo de atividade desenvolvida pelo cliente; Banco Central
~do Brasil - Carta-Circ n°3.542 art 1° -

2. Fabiana Siqueira foi relacionada em comunicac¢fo automatica que registrou saque em espécie no dia
06/10/2014 no valor total de R$ 100.000,00, na conta corrente n® 12345, agéncia n® 5234, do Banco
Financeiro S.A., da cidade de Taguatinga/DF, titulada pela X1 Fomento Mercantil Ltda, conforme '
detalhado no Anexo |.




RESPONSAVEL pel RESPONSAVEL pel .
ORIGEM ou DEPOSITANTE| ORIGEM ou DEPOSITANTE | DESTINO ou SACADOR|  DESTINO ou SACADOR pelo PEO  \1ipo OPERAGAO| VALOR (EMRS)
ITEM RIF DEPOSITO ou SAQUE| DEPOSITO ou SAQUE . i
CPFICNPJ NOME CPFICNPJ NOME CPFICNRJ NOME Selecione somente nimeros

01222838/000170  [Auto Posto 1 Ltda | 19.555.99810001-01 |X1 Fomento Mercaniil Ltda || Transferincia | R$4411827,00] 0110920142 15102014 |
0155099000130 |AdoPostodlda | 195650990001.01 [X{FomenoMercaniitla | | | Translréncia | RS365500000] 010820142 1510201 |
03 | 125 [ RUAT[ 0177722000152 [wloPosodlda | 19590000101 [XiFomenoMercaniide | [ | Translrtncia | RS196315000[ 01/0920%4a 15102014

555
55

DATAIPERIODO

| o | 1345 0188844000188 [MioPostodltds | 19665090000101 |X(FomenoMercantiltia | [ | Transertncia | RS312462400] 010920142 16/102014
| 05 | 12845 | | 0122277000101 |fwioPosoSlda | 195550990001-01 |X1FomentoMercantiltla | | [ Transrtnoa | RS430004900] 010920142 15102014 |
|06 | 12846 |
19555 9991000101 |X1 Fomento Mercantil Ltda 07555.2220000140 [Logs DistribuidoradePetroleoltda | | | Transferéncia | R$857200000] 01009120142 15102014 |
| 08 | 12345 | 19565.999/0001-01__|X1 Fomento Mercant] Lida 0699956500010 _|LogsLogitcaeSenigosltla | | | Trenskrencia | RS833131700] 010920142 16/102014
09 | 12345 | 75654353 0511112012

| 10 | 1235 ] R3 55510001 0233777000113 zelPeidleoltla | | | Trensertncia | RS473493000] 01092014a 16102014
| 11 [ 12346 | RS | 069695560001 16 1511611000109 _|Contan Logistica Lida || Tronkrtnoa [ RS49661400] 010020142 15102014
0233777000113 [ZelPetleoltla | | | Transkrtncia | RS460720000] 010920142 16/102014
011102014

07 555 2220000140 0114433340
0702014

| 16 [ 12346 | RS | (07586220000140 |Logs Distibuidorade Petileolisa | 01144433340 01144433340 101102014

| 18 | 12345 | RS | 0755220000140 |logsDisiiidorade Peleoltda | (0992225697 [BeltenodeSousa | 0992225557 |BelvanodeSousa |  Saue | RS10000000] 09102014 |
| 10 [ 25| R6 | 07555220000140

llustracéo: Elaborada pelo autor
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E Conducting - Methods and Techr X

< &

* Bookmarks

& https://parsif.al/v.ramos/methods-and-techniques-to-recognize-named-entity-in-portuguese/conducting /studies/ a 1Y tipm ki ' (4]
G Google @ Intranet [E) Empire @ SISEG [ Poupanga 2013 Cilculo Exato & E-logHom <, E-loglocal & E-log [ itai & ADMIN Hom <, ADMIN Local il ADMIN »

P“W Blog About Help jairosantana o I

Vinicius Ramos / Methods and Techniques to Recognize Named Entity in Portuguese

Review Planning Conducting Reporting

1. Search 2. Import Studies 3. Study Selection 4. Quality Assessment 5. Data Extraction 6. Data Analysis

Study Selection

All Sources ACM Digital Library Capes El Compendex Google Scholar IEEE Digital Library 131 Web of Science Repositdrio UFSC

Repositdrio UP Science@Direct Scopus Springer Link
Wi Find Duplicates & Export Aricles

Action: | Select v || Go |0 of 844 selected

Show: ® All © Accepted © Rejected © Unclassified © Duplicated

I Bibtex Key It Title It Author It Journal It Year |t Addedby |t Addedat |t Status [T
[ Santos2018324 Toponym matching through deep neural Santos, R. and International Journal of Geographical 2018 Vinicius 12 Sep 2018
networks Murrieta-Flores, F. Information Science Famos 172715
and Calado, P and
Marting, B.
[0 | Leykin2018393 Gauging urban resilience from social media Levkin, D. and International Journal of Disaster Risk 2018 Vinicius 12 Sep 2018

Lahad, M. and Reduction Ramos 172715




Critérios de exclusao:
Nao sejam relacionados a Reconhecimento de Entidades Nomeadas em portugués;
Nao apresentem resultados;

Estejam em andamento ou nao disponiveis;

Nao possuem resumo.




TITULO AUTOR

Alles, V.J. and Giozza, W.F. and
De Oliveira Alburquerque, R.

1 Natural language processing to classify named
entities of the Brazilian Union Official Diary
[Processamento de Linguagem Natural para
classificacdo de entidades nomeadas no Diario
Oficial da Unido Brasileiro]

2 Named Entity Disambiguation over Texts Written

in the Portuguese or Spanish Languages and Martins, B.E.

Named entity extraction from Portuguese web Pires, André Ricardo Oliveira

text

A Deep Learning Approach to Named Entity
Recognition in Portuguese Texts

5 Identificagédo de termos relevantes em relatorios Bastos, Pedro da Silva

usando text mining

de Abreu, Sandra Collovini and
Bonamigo, Tiago Luis and Vieira,

6 Areview on Relation Extraction with an eye on
Portuguese

Santos, J.T.L. and Anastacio, |.M.

Fernandes, Ivo André Domingues

LOCAL DE PUBLICACAO

Iberian Conference on 2018
Information Systems and
Technologies, CISTI

IEEE Latin America 2015

Transactions

Repositdrio Aberto da
Universidade do Porto

Repositorio Aberto da
Universidade do Porto

Repositorio Aberto da 2017
Universidade do Porto
Journal of the Brazilian 2013

Computer Society
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A Mineracao de Textos consiste na extracao de informacoes uteis em textos
nao estruturadas escritos em linguagem natural.
Extracao — Que é a coleta de dados, que ira criar uma base de dados de documentos;

Pré-processamento - A preparacao dos dados, criando um primeiro nivel de
estruturacao e utiliza técnicas de Processamento de Linguagem Natural (PLN);

Transformacao - Criacao de indices para acesso mais rapido na recuperacao de
dados e utiliza técnicas de Recuperacao de Informacao (Rl);

Mineracao - Aquisicao do conhecimento atraves de calculos, inferéncias e extracao
de conhecimento utilizando técnicas de Descoberta do Conhecimento (DC);

Analise - Realizada por pessoas através da leitura e interpretacao dos resultados
obtidos.




Processamento de Linguagem Natural (PLN)

Reconhecimento de Entidades Nomeadas (REN)

Aprendizado de Maquina

As meétricas utilizadas e que devem aparecer nos resultados sao:
A quantidade de palavras marcadas corretamente como entidade

A quantidade de palavras marcadas indevidamente como entidade

A quantidade de entidades omitidas




Principais ferramentas de analise de textos que fazem o REN para o portugueés:
Stanford CoreNLP
OpenNLP
spaCy
NLTK

Principais bases de dados anotadas em portugués:
HAREM
BOSQUE
FLORESTA
AMAZONIA




Para os testes iniciais foi escolhida a ferramenta spaCy e a base de dados
HAREM. Sendo utilizados os seguintes Modelos de Treinamento:

1 - modelo original disponibilizado no spaCy, versao utilizada 2.0.0;

2 - modelo gerado com base no original, acrescido do treino de 500 iteracoes dos
‘dados de treino’ e 20 iteracoes nos dados dos arquivos de Localidades;

3 - modelo gerado com base no original, acrescido do treino de 20 iteracoes dos ‘dados
de treino’;

4 - modelo em branco, acrescido do treino de 20 iteracoes dos ‘dados de treino’;

5 - novo modelo do HAREM, acrescido de 2 iteracoes com os dados de treino do
modelo;

6 - novo modelo do HAREM, acrescido de 110 iteracoes com os dados de treino.

7 - modelo do spaCy com o treinamento junto ao framework Rasa MLU .




Modelo
1

2
3
4
)
6

Precisao
1.041
0

Recall
1.587
0

f-score
1.257
0
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Os testes foram realizados a partir do modelo do spaCy e o Rasa NLU como
treinamento para os dados do RIF. Nestes treinamentos, conseguimos identificar 162
entidades, com uma precisao de 60,98%.

A precisao alcancada esta de acordo com a literatura para a identificacao de
entidade em portugués. Para melhorar a precisao é necessario especializar o
treinamento para um tipo de documento especifico, ainda sendo dificil a
generalizacao no reconhecimento de entidades em contextos diferentes.




